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	本研究旨在運用機器學習技術開發一套智能垃圾分類系統，以解決垃圾回收錯誤率高、分類效率低的問題。我們利用 Teachable Machine 訓練影像辨識模型，使其能夠自動辨識塑膠、紙類、金屬及電子廢棄物等不同類型的垃圾，並提供相應的回收建議。此外，我們開發了一個網頁應用，使用者可透過上傳照片獲取即時分類結果，提升垃圾分類的便利性與準確性。研究結果顯示，透過機器學習技術，系統分類準確率顯著提升，有助於改善資源回收的效率與環保意識。未來將持續優化模型、擴充數據集，並探討與智慧設備的結合，以提升垃圾分類的自動化與實用性。 

